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Transformer 2017
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Feed-Forward Network
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Извлекает внутренние представления токенов
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batch_size 256
2.944 TB!!!
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Ускоряемся

->

36



Tensor-Parallelism

37

Размеры современных моделей >= ~200B!



Tensor-Parallelism

38

Размеры современных моделей >= ~200B!

Параметры модели!

Параметр (вес) – число с плавающей запятой ~2 байта

The

Quick

.

.

.
lazy

dog



Tensor-Parallelism

39

Размеры современных моделей >= ~200B!

Средний объем датацентровой GPU

Параметры модели!

~80gb

Параметр (вес) – число с плавающей запятой ~2 байта

The

Quick

.

.

.
lazy

dog

200B * 2 ~ 400gb



Tensor-Parallelism

40

Размеры современных моделей >= ~200B!

Средний объем датацентровой GPU

Параметры модели!

~80gb

Параметр (вес) – число с плавающей запятой ~2 байта

The

Quick

.

.

.
lazy

dog

200B * 2 ~ 400gb



Tensor-Parallelism

41



Column-Wise TP

GPU 1

GPU 1

42



Column-Wise TP

GPU 2

GPU 2

43



Column-Wise TP

GPU 3

GPU 3

44



Column-Wise TP

GPU 4

GPU 4

45



Column-Wise TP

GPU 4GPU 3GPU 2GPU 1

GPU 1 GPU 2 GPU 3 GPU 4

46



Row-Wise TP

GPU 1

47



Row-Wise TP

GPU 2

48



Row-Wise TP

GPU 2

GPU 1

49



Row-Wise TP

GPU 2

GPU 1

50



TP in MHA
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Как угадывать?
С помощью маленькой модельки!
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Speculative Decoding 
(MTP)



Пути развития

Linear Attention
FP4 Quantization

- KV-cache pruning
- Multi-agent systems
- New SpecDec methods
- New Quant algos

73

O(n) prefill
O(1) decode
O(1) memory
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