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Внедрение 
AI в Data
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С чего же начать?

AI-ассистенты в 
управлении 
данными

AI-разметка ЧД
Агентский поиск 
таблиц/отчетов

???
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Модель разметки 
владения 
данными

Ревью-
ассистенты



AI-ассистенты в управлении 
данными

Необходимые вводные
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Исследование, ставшее продуктом

Сказ о том, когда тест на проде работает

Влияние

Содержание

Техническая реализация



Необходим
ые вводные Бизнес-пользователи активно строят 

модели данных, ETL-процессы и аналитику

Есть хранилище и 
пользователи
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Необходим
ые вводные Бизнес-пользователи активно строят 
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Есть Data Catalog и DQ 
инструменты

Есть хранилище и 
пользователи

Пользователи закрывают свои нужды в 
формате Self-Service
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Необходим
ые вводные Бизнес-пользователи активно строят 
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Есть Data Catalog и DQ 
инструменты

Есть центр AI-компетенций

Есть хранилище и 
пользователи

Пользователи закрывают свои нужды в 
формате Self-Service

На который можно опереться в AI (RAG, LLM 
serving, Evaluations, etc)
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Необходим
ые вводные Бизнес-пользователи активно строят 

модели данных, ETL-процессы и аналитику

Есть Data Catalog и DQ 
инструменты

Есть центр AI-компетенций

Нет идеального порядка в 
DG

Есть хранилище и 
пользователи

Пользователи закрывают свои нужды в 
формате Self-Service

На который можно опереться в AI (RAG, LLM 
serving, Evaluations, etc)

Тогда будет веселее и интереснее!
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Начинаем 
исследовать!



Необходимые вводные
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В Q1 2025 года около 80% 
пользовательских таблиц не 
описаны и их не потребляют из-
за отсутствия логики в Data 
Catalog.

Необходимые вводные
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В Q1 2025 года около 80% 
пользовательских таблиц не 
описаны и их не потребляют из-
за отсутствия логики в Data 
Catalog.
Наличие описаний таблиц – 
топливо, которым надо будет 
уже очень скоро заправлять 
LLM.  

Модель DWH описана на 
99.9%

Необходимые вводные
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В Q1 2025 года около 80% 
пользовательских таблиц не 
описаны и их не потребляют из-
за отсутствия логики в Data 
Catalog.
Наличие описаний таблиц – 
топливо, которым надо будет 
уже очень скоро заправлять 
LLM.  

Модель DWH описана на 
99.9%Мы недостаточно хорошо 
знаем что происходит в 
пользовательских слоях

Необходимые вводные
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А что если помочь с описанием 
данных?

Сгенерировано с помощью 

Mistral



Нужно давать топливо, 
которым мы задрайвим другие 
AI-инициативы в DG

AI-
ассистенты в 
управлении 
данными Описания – для  

прогнозирования
Описания – для 

обогащения 
контекстом SQL-

скриптов
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Описания – для 
поиска ошибок в 
проектировании

Описания – для 
классификации

AI-разметка ЧД
Агентский поиск 
таблиц/отчетов

Описания данных

Модель разметки 
владения 
данными

Ревью-
ассистенты



Рекомендательная 
система на базе 
описаний по разметке 
ЧД в таблицах

Data Security 
Advisor
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Семантический поиск 
по таблицам Data 
Platform

AI Table Search



Или как RnD делает продукты из гипотез

Исследование, ставшее продуктом
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Определили 
точку старта

Провели 
эксперименты о  
применимости в 

пайплайне  
различных данных

03

Исследование, ставшее продуктом

С чего начали?

20

01



02

Определили 
точку старта

Провели 
эксперименты о  
применимости в 

пайплайне  
различных данных

0301

Собирали 
ОСCustDev указал, 

что часто 
встречаются 

близкие 
формулировки, но 

не в  
терминологии 

бизнеса

Исследование, ставшее продуктом

С чего начали?
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02

Определили 
точку старта

Провели 
эксперименты о  
применимости в 

пайплайне  
различных данных

0301

Собирали 
ОСCustDev указал, 

что часто 
встречаются 

близкие 
формулировки, но 

не в  
терминологии 

бизнеса

Пошли в прод
Реализовав все 
фич-реквесты 
нет смысла 
медлить…

Исследование, ставшее продуктом

С чего начали?
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Инструмент для 
генерации 
описаний таблиц
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Исследование, ставшее 
продуктом

autodes
c



Инструмент для 
генерации 
описаний таблиц
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Исследование, ставшее 
продуктом

autodes
c



Исследование, ставшее продуктом

autodesc

Глоссари
й

01Golden 
RAG

Внутренние 
стандарты

проектирован
ия

25



autodesc

Как работает?
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autodesc

Техническая реализация



Как новый подход повлиял на генерацию?

party_rk Ключ партии

party_rk Уникальный ключ клиента в DWH

autodesc
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Было

Стало



Пример работы механизмов

▪ За счет контекста по стандартам 

LLM начинает понимать, что речь о 

уникальном ключе в DWH

▪ За счет глоссария – обретает 

гибкость в контексте, из-за чего в 

генерации появилось уточнение  

«Клиент»

Стандарты проектирования:
• {"suffix": "_rk", "text": "Постоянный ключ экземпляра сущности в DWH", "category": "Идентификаторы", 

"examples": "account_rk, party_rk, auto_payment_template_rk"}
• {"entity_name": "party", "entity_desc": "Участник процесса"}

Golden RAG:
• {"column_nm": "party_rk","column_description": "Постоянный ключ участника"},

Глоссарий:
• {"term": "Клиент","content": "Клиент банка или других продуктов холдинга \"Т\" (инвестиции, страхование, 

мобайл).","synonyms":"Пользователь приложения, Участник, Покупатель"}

autodesc
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Пример работы механизмов

Стандарты проектирования:
• {"suffix": "_rk", "text": "Постоянный ключ экземпляра сущности в DWH", "category": "Идентификаторы", 

"examples": "account_rk, party_rk, auto_payment_template_rk"}
• {"entity_name": "party", "entity_desc": "Участник процесса"}

Golden RAG:
• {"column_nm": "party_rk","column_description": "Постоянный ключ участника"},

Глоссарий:
• {"term": "Клиент","content": "Клиент банка или других продуктов холдинга \"Т\" (инвестиции, страхование, 

мобайл).","synonyms":"Пользователь приложения, Участник, Покупатель"}

autodesc
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autodesc

Механиз
м 
описани
я



Lineage + Sample

Извлечение 
данных

DWH

autodesc

Механизм описания
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Считывая Lineage и содержимое таблиц – мы 
обеспечиваем понимание происхождения и 
состояния данных.

Lineage + Sample

Механизм описания
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Lineage + Sample

Извлечение 
данных

LLMDWH

autodesc

Механизм описания

34



Lineage + Sample

Извлечение 
данных

Lineage + Sample

Генерация

LLMDWH

autodesc

Механизм описания
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autodesc

Генерация

Первый наш этап генерации описания, где 
с глубоким пониманием рождается 
описание.

Сэмпл данных 

позволяет не путаться 

при ломанном 

именовании столбцов

Lineage позволяет 

точнее выявлять 

взаимосвязь между 

данными
36



Lineage + Sample

Извлечение 
данных

Lineage + Sample

Генерация

LLMDWH

autodesc

Механизм описания
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RAG



Lineage + Sample

Извлечение 
данных

Lineage + Sample

Генерация
Стандарты + 

Goldens + 
Глоссарий

Извлечение 
данных

LLM RAGDWH

autodesc

Механизм описания
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Как логически формируем Golden-ы?

Есть 
потребление
Топ-3 самых 
потребляемых 
таблицы по 
схеме
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Как логически формируем Golden-ы?

Есть 
потребление
Топ-3 самых 
потребляемых 
таблицы по 
схеме

Более 5 
символов и двух 
слов в описании 
таблицы.

Более 3 
символов и 
одного слова в 
описании 
столбцов.

Эвристики

40



Как логически формируем Golden-ы?

Есть 
потребление
Топ-3 самых 
потребляемых 
таблицы по 
схеме

Более 5 
символов и двух 
слов в описании 
таблицы.

Более 3 
символов и 
одного слова в 
описании 
столбцов.

Бизнес явно 
выделил 
ценность 
объекта и связал 
его с терминами

Эвристики Валидация 
бизнеса
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Lineage + Sample

Извлечение 
данных

Lineage + Sample

Генерация
Стандарты + 

Goldens + 
Глоссарий

Извлечение 
данных

LLM RAGDWH

autodesc

Механизм описания
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LLM



Lineage + Sample

Извлечение 
данных

Lineage + Sample

Генерация
Стандарты + 

Goldens + 
Глоссарий

Извлечение 
данных

LLM RAGDWH

autodesc

Механизм описания
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LLM

Описание + 
Стандарты + 

Goldens + 
Глоссарий

Генерация



Сказ о том, когда тест на проде 
работает
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Тест на проде работает?



▪ Неточное описание pageid

▪ Неконкретное описание contentid

▪ Избыточно развернутое описание 
autodesc_start_dttm

Тест на проде

46



▪ Уточнение pageid как 
идентификатора в системе

▪ Конкретизация contentid до 
«страницы»

▪ Сокращение и применение 
терминологии autodesc_start_dttm
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Тест на проде



▪ Уточнение pageid как 
идентификатора в системе

▪ Конкретизация contentid до 
«страницы»

▪ Сокращение и применение 
терминологии autodesc_start_dttm
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Тест на проде



▪ Уточнение pageid как 
идентификатора в системе

▪ Конкретизация contentid до 
«страницы»

▪ Сокращение и применение 
терминологии autodesc_start_dttm
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Тест на проде



Online Eval

Answer Faithfulness
Немного трансформированная RAGAS-
метрика.

На основе input и контекста из RAG 
формируем другой LLM утверждения, 
затем оцениваем ответ с утверждениями.

0%

0%

0%

ContextPrecision@k
Классика из фреймворка RAGAS.

Метрикой отвечаем на вопрос: 
«Нашлось ли что-то полезное?»

Cosine Simularity
Медиана матрицы косинусного 
сходства для N генераций.
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Online Eval

Answer Faithfulness
Немного трансформированная RAGAS-
метрика.

На основе input и контекста из RAG 
формируем другой LLM утверждения, 
затем оцениваем ответ с утверждениями.

65%

95%

74%

ContextPrecision@k
Классика из фреймворка RAGAS.

Метрикой отвечаем на вопрос: 
«Нашлось ли что-то полезное?»

Cosine Simularity
Медиана матрицы косинусного 
сходства для N генераций.
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Тест на проде



Позволяет без лишних приседаний 
увидеть резкое падение метрик день ото 
дня

Наблюдаемость 
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При падении, есть возможность 
углубиться в детали и провести 
диагностику глубже

Прозрачность
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Prompt-Management

Управляемость
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Модульность промптов

Управляемость
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Eval + Prompt-Management



Latency

~50sec
На основе нескольких 
CustDev и 
собственных замеров 
– описать таблицу 
руками дело ~12 
минут.

Технические метрики

autodesc
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Latency

~50sec ~0.07$
На основе нескольких 
CustDev и 
собственных замеров 
– описать таблицу 
руками дело ~12 
минут.

Cost

Или 20k токенов на 
описание одной 
таблицы размером в 
диапазоне от 10 до 
20 столбцов.

Технические метрики

autodesc
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Влияние
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CSAT

4.4
На основе опроса 
~150 респондентов.

Метрики adoption

Влияние
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CSAT

4.4 59
%

На основе опроса 
более чем 150 
респондентов.

WAU

От всех аналитиков 
создающих описания 
в DWH (210+)

Метрики adoption

Влияние
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CSAT

4.4 59
%

42
%

На основе опроса 
более чем 150 
респондентов.

WAU Доля AI-контента

От всех аналитиков 
создающих описания 
в DWH (210+)

Уже почти половина 
пользовательских-
таблиц описаны с 
помощью AI. 

Метрики adoption

Влияние
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                     на 
пользователе
й

Влияние Как повлияло на взаимодействие с платформой?

ANALYTIC
S

Применение для дашбордов и 
песочниц
▪ Автоматизация покрытия 

пользовательских доменов 
описаниями
▪ Облегчение и развитие поиска по 

аналитическим артефактам
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Как повлияло на взаимодействие с платформой?

SSETL
Встраивание в пайплайн ETL-
разработки:
▪ Ускорение автоматизированного 

ревью
▪ Упрощение актуализации при 

доработках

ANALYTIC
S

Применение для дашбордов и 
песочниц
▪ Автоматизация покрытия 

пользовательских доменов 
описаниями
▪ Облегчение и развитие поиска по 

аналитическим артефактам

64

                     на 
пользователе
й

Влияние



ML

Как повлияло на взаимодействие с платформой?

Инициализация фич для 
каталогизации:
▪ Оптимизация взаимодействия с 

платформой
▪ Выделение аналитической ценности

SSETL
Встраивание в пайплайн ETL-
разработки:
▪ Ускорение автоматизированного 

ревью
▪ Упрощение актуализации при 

доработках

ANALYTIC
S

Применение для дашбордов и 
песочниц
▪ Автоматизация покрытия 

пользовательских доменов 
описаниями
▪ Облегчение и развитие поиска по 

аналитическим артефактам
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                     на 
пользователе
й

Влияние



Спасибо!


